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Ozet

Bu yazinin amaci, giintimiizde hizla gelismekte olan biiyiik veri kavramina genel bir giris yapmak ve ardindan biiyiik veri
diinyasinda var olan teknoloji firmalarinin bu diinya i¢in gelistirmis oldugu farkli veri modelleri ve yasam dongiisii modellerini
karsilastirarak okuyucuya genel bilgileri sunabilmektir. Yazi kapsaminda toplanan kaynaklar akademik kaynaklarin yani sira
biiytik veri alaninda faaliyet gosteren Oracle, SAS, ve EMC gibi firmalarin kendi yayilarindan derlenmistir. Ne yazik ki bu
konuda yeterli Tiirk¢e yayin bulunamamasindan dolay: bu kaynaklarda bulunan gorsellere atif verilerek Tiirkgelenmis ve Tiirkce
olarak yeniden iiretilen gorsellere makalede yer verilmistir. Makale bundan sonra yaymlanacak olan yazilim proje yonetim
teknikleri ile devam edecek olan serinin ilk makalesidir ve bu seri kapsaminda son olarak biiyiik veri diinyasinda yeni proje
yonetim tekniklerine yer verilecektir.

Anahtar Kelimeler: Biiyik Veri, Veri Bilimi, Yagam Dongiileri

Summary

Aim of this paper is introducing the big data concept and comparing some life cycle models from the big data industry
leaders. Besides the academic literature, this paper also refers to some documentation from industry like Oracle, SAS or EMC.
Unfortunately, Turkish literature on the topic is limited. Because of the limited Turkish documents on the literature, the life cycle
models in this paper are both referring to the original sources and also recreated in Turkish. This paper is the first paper of a three
paper series ,which will continue with a general introduction to software project management techniques and finally on the third
paper the new trends and approaches to the project management in a big data world will be discussed.

Keywords: Big Data, Data Science, Life Cycles

1. Biiyiik Veri

Bilgisayarlarin isleyemeyecegi kadar biiyiik olan verilerdir. Bu veri siirekli biiytimektedir. Bunun daha giizel
bir tanim1 5V olarak yapilan tanimdir. 5V volume, velocity, variety, veracity ve value’dir. Biiyiik veri denilince
aslinda akla ilk gelen boyut olarak biiyiik (volume), yani kapladig1 yer olarak biiyiik verilerdir. Ikinci V, Velocity
yani hizdir. Ornegin facebook’ta her giin ¢ok sayida yeni mesaj yazilmakta, bunlarin islenebilmesi igin belirli bir
islem hizinin yakalanmasi gerekir

Ayrica verinin cesitliliginden de bahsedilebilir, yani 5V kavraminin {igiinciisii olan variety’den. Kisaca
degisik kaynaklarda degisik iceriklerden degisik 6zelliklere sahip veriler gelmektedir. Dolayisiyla biiyiik verinin
hacmi, hiz1 ve kaynak ¢esitliligi vardir. Doérdiincii olarak verinin giivenilirligi (veracity ) yani hangi kaynagina ne
kadar itimat edeceginiz? Sorusu bilyilik veri diinyas1 i¢in 6nemlidir.. Biitiin bunlarin neticesi olarak, deger (value)
besinci V olarak goriilebilir... Yani bir verinin ne kadar biiyiik oldugu, bir verinin ne kadar hizli degistigi, ne kadar
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cesitli oldugu ve ne kadar giivenilir olduguna gére bir degerden bahsedilebilir. Iste biiyiik veride biitiin bunlar birer
problem olarak karsimiza cikar. Bilyilik veri diisiiniildiiginden daha biiytiktiir. Hacim olarak biiyiiktiir, hiz olarak
biiyiiktiir, ¢esitlidir ve giivenle ilgili kaynaklar ile ilgili netlik yoktur veya bu konularda sorunlar vardir denilebilir.
Dolayisiyla verinin degeri bizim igin ¢ok yliksektir. Ama bununla birlikte degerini diisiiren unsurlar da vardir. Sayet
bunlar diizgiin bir sekilde yonetebilirsek verimiz gercekten degerli hale gelecektir.

Biiytik veri kavrami ve biiylik veri ¢alismalari, veriyi daha degerli hale getirmek igin belirttigimiz ilk 4V
problemlerinin iizerine giden ve buradaki problemleri ¢6zmeye calisgan ¢alismalardir denilebilir. Biiyiikk veri
caligmalarmin derdi, ¢ok biiyiik dlgekteki verileri, cok hizli degisen, ¢ok ¢esitli kaynaklardan gelen ve ¢ok farkli
itimat degerlerine sahip olan verileri yonetebilmektir.

2. Bilyiik Veri Yasam Déngiisii Modelleri

Biiyiik verinin taniminin ardindan biiyilik verinin yasam dongiisiinden bahsedilebilir. Her varlik yasar, her
varligin bir hayat1 oldugu sdylenebilir, bilgisayar diinyasindaki kavramlar da yasarlar. Yani hic¢bir varligin tek basina
bir kere var oldugunu ve sonsuza kadar var olacagini sylenemez. Dolayisiyla kavramlar da degismektedir, degerler
degismektedir. Biiylik veri degeri de degismektedir ve biiyiik verinin de bir yasam dongiisii vardir. Biiylik veri her
ne olursa olsun, 6rnegin; facebook’ta toplanan veriler, gmail de atilan maillerin tamami, bir {ilkedeki vatandaslarin
niifus kayitlar1 veya akliniza gelen herhangi bir biiyiik veriyi ele alin, aslinda bir yasam dongiisii vardir (SEKER,
2014). Bu yazi1 kapsaminda, farkli firmalardan (SAS, IBM, Oracle gibi) bu yaklasimlari toplanmistir. Biiyiik verinin
hayat dongiisii ile ilgili. bu yaklasimlar sunulacaktir.

2.1. Verinin Yasam Dongiisii (Data Life Cycle)

ilk anlatilacak olan yaklasim akademik bir yaklasim ve Essex Universitesi tarafindan literatiire
kazandirilmig (Corti, Eynden, Bishop, & Woollard, 2014).

Verinin Uretilmesi
(Creation)

N
Verinin Tekrar

~

Verinin Islenmesi

Kullanimi (Re- (Process)

Use)

~

Verinin Analizi

(Analysis)

Verinin Erisim
Haklar1 (Access)

Saklanmasi

Verinin
(Preserving)

Sekil 1 Verinin Yasam Dongiisii (Data Life Cycle)
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Bu yaklasima gore, verinin bir yasam dongiisii var. Uretilmesi, islenmesi, analiz edilmesi, bu verinin
bozulmalara kars1 saklanilmasi, giivenlik agiklarina karsi saklanmasi veya bu veriye kimin erisecegi ve verinin
tekrar kullanilmas: gibi giden bir dongiiden bahsedilebilir. Bu aslinda verinin yasam dongiisii olarak goriilebilir.
Kisaca, verinin {iretilmesi asamasinda (Creating) aslinda ihtiyaglarin belirlenmesi s6z gerekir, veri liretiminin nasil
yonetilecegi, verinin hangi kaynaklardan gelecegi esas problemlerdir. Ornegin; bir satis zinciriniz var, marketler
zinciriniz var; diilkkanlariniza giren ¢ikan miisteriler, yazar kasalarin takip edilmesi gibi ¢esitli kaynaklardan
verileriniz geliyor. Oncelikle bu verilerin toplanmasi gerekiyor. Verinin islenme asamasinda (process) ise bu veriler
on iglemeden gegirilir, anlamsiz olan verilerin temizlenmesi, eksik olan verilerin toplanmasi, bagka kaynaklardan
beslenmesi, verinin baska kaynaklarda islenebilecek sekle getirilmesi gibi asamalar vardir. Iste bu ilk iki asama
verinin toplanmasi veya iiretilmesidir. Bazen hesaplamalarla bizim iirettigimiz veriler de olabilir bazen de dogrudan
sahadan toplanan veriler olabilir. Verinin iglenmesi, temizlenmesinden, 6n iglemesinden sonra verinin analiz
asamasi baglar. Bu asama digerlerine gore ¢ogu veri bilimcisi igin en zevkli asamadir. Burada siirprizler, yeni
fikirler ¢ikar, bir nevi veriyle oyun oynanir. Mesela elinizde facebook’un verisinin oldugunu disiiniin. Bu veriyi
topluyorsunuz ve 6n islemeden gegirip temizlediginizi diigiiniin, mesela Tiirkiye’deki insanlar en fazla hangi iilkeye
yurtdisina mesaj atiyor. Veya diyelim ki en fazla mesajlasma hangi iilkede gergeklesiyor. Kag tane sahte hesap var.
Agilan sahte hesaplarin amaglar1 neler? Herhangi bir kanal, bir haber kanali, bir resim paylasim grubu, ile ilgili
mesajlasan kisilerin cinsiyet dagilimi nasil yas dagilimi nasil demografik yapilar: nasil gibi bir siirli fikir ortaya
atilabilir. Bu fikirlerin islenmesi, ¢ikarilmast miimkiindiir (SEKER, Sosyal Aglarda Veri Madenciligi (Data Mining
on Social Networks), 2015). Bu fikirler sonunda ¢ikan sonuglar ise siirpriz olabilir mesela hi¢ beklenmeyen veya
beklentilerin ¢ok 6tesinde sonuglar ¢ikabilir.

Sonraki agama bu analiz edilen verinin korunmasi asamasidir. Yani bu verinin yedeklenmesi hangi yapinin,
hangi formatin verinin saklanmasi i¢in uygun oldugu gibi kararlarin verildigi asamadir. Paylasilmasi, arsivlenmesi
hatta bu verinin giincel halde tutulmasi bile bir problemdir. Burada siirekli yenilenen bir veri séz konusu ve
dolayisiyla bu verinin de bir sekilde giincellenmesi gerekir. Sonraki agsamalarda, da bu verinin erisim haklarinin
belirlenmesi, giivenlik ile ilgili kontrollerin yapilmasi. Bu veri erisim haklarmin paylagilmasi, dagitilmasi, yasal
gergeveler i¢inde olup olmadigi, erisim izlenmesi kimler erigiyor, ne siklikla erisiyor, nerelere erisiyor, kimin ihtiyag
duydugu bu veriye gibi problemlerle ugrasiliyor gibi sorularin cevaplanmasi gerekir. Ve sonraki adimda da verinin
tekrar kullanilmasi s6z konusu, yani veriyi ¢ikarttik, 6n isledik, analiz ettik ve sonuglara ulastik, peki bu veriyi ¢ope
mi atacagiz? En azindan veri degilse bile yontemleri kullanamaz miy1z? Mesela bir firma igin yaptiginiz bir isi
tamamen ¢Ope mi atacagiz? Bagska firmalarin benzer yontemleri kullanmas: s6z konusu olamaz mi? En azindan
metodolojinin bagka yerlerde kullanilmasi, hatta bazi durumlarda verinin bizzat baska yerlerde kullanilmasi
miimkiindiir. Dolayisiyla verinin tekrar kullanilmasi bilylik veri hayat dongiisii agisindan dnemlidir.

Aslinda bahsedilen sey yasam dongiisii hayatin her alaninda goriilebilir. Herhangi bir varlig: ele alirsaniz
onun da bir hayati vardir. Belli asamalardan geger ve bu hayat tekrar eden bir yapiya sahiptir. Ornegin, yagmur
yagiyor, yagan yagmur buharlasiyor tekrar bulut oluyor ve tekrar yagiyor. Boyle bir dongii s6z konusudur. Bu
hayatin farkli agamalarinda karsimiza ¢ikiyor. Yazilimda hayatin bir pargasi ve yazilimin da kendine 6zgii bir hayati
var. Dolayisiyla verinin de buna benzer bir sekilde hayati oldugundan s6z edebiliriz.

2.2. Biiyiik Veri Yasam Déngiisti

ikinci olarak EMC firmasi tarafindan hazirlanan Biiyiik Veri Yasam Déngiisii (Big Data Life Cycle) olarak
gegen kavrami inceleyecegiz (Schmarzo, 2012).
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is Diinyas1 (Business)
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Is Diinyas: (Business) | Veri Ambar1 (DWH)
« Bakis agilarini kullanir ve ¢ Veriyi alir ve entegre eder
verimini 6lger
Is Zekas: (Business | Veri Biliminsani (Data
Intelligence) Scientist)
« Yeni bakis agilari gelistirir « Analitlk modeli insa eder ve

iyilestirir

Sekil 2 EMC Firmasi tarafindan gelistirilen Biiyiik Veri Yasam Dongiisii

Big data life cycle kavrami heniiz yeni ve oturmamis bir kavramdir. Birgok kiginin kullandig1 bu terim, ¢ok
farkli anlamlara gelebilmektedir.. Yeni modelde, is diinyasiyla veri ambarlari ve is zekasi siire¢lerinin bir yasam
déngiisiinde baglanmaktadir. Oncelikle bir is siireci var ve is diinyasmin belli ihtiyaclar1 ve sorgular1 bu modelde ele
alinmig. Ikinci adimda veri ambar1 (Data Warehouse) siireci igin igine girmektedir. Burada gorev yapan veri
biliminsanindan bahsedilebilir. Veri biliminsani, veri ambarinin ¢ikartmis oldugu farkli veri kaynaklarindan
topladigt, 6n islendigi ve analiz ettigi sonuglari alir ve bunlarin {izerinde kendine gore analiz/analitik modelleri
gelistirir. Bu asamada, veri madenciligi algoritmalarindan bahsedilebilir. Belirli tekrarlar, belirli sablonlar
yakalanmaya calisilir. Sonraki adimda bir is zekas: siireci baslar. Is zekas: siirecinde yeni fikirlerin ortaya ¢ikmasi
¢ok onemlidir. Yani veri bilimcisi agisindan baktiginizda, is zekdsinda ¢ikanlar sadece rapordan ibarettir ama is
diinyasi agisindan baktiginizda o raporlar aslinda is diinyasina sekil veren is diinyasini bazen komple degistiren yeni
bir siirece siiriikleyen yeni fikirler getiren bir yapiya sahiptir. Ardindan bu ¢iktilarin is diinyasindaki etkilerinin
tekrar Olgiilmesi, verinin anlagilmasi, kararlari etkilemesi, stratejik kararlar1 yonetim siirecini etkilemesi,
operasyonel anlamda calisanlarin verimliligini arttirmasi, kalitenin arttirilmasi gibi ¢ok farkli yansimalari olur ve
yeni ihtiyaglar ortaya ¢ikar. Bu yeni ihtiyaglar yeni veri isleme siireglerini baglatir. Boylelikle, yeni biiyiik veri
yasam dongiileri baslar ve biiyiik veri yasam dongiisli bu sekilde donmeye devam eder. EMC firmasi tarafindan
hazirlanan bu model, daha ¢ok is diinyasini, veri isleme diinyasin1 ve veri bilimi diinyalarini birlestiren bir dongii.
Bu yiizden 6nemlidir denilebilir.

2.3. Analiz Yasam Dongiisii

Veri madenciligi, ve istatistik ile ilgili yazilimlari ile tanina SAS firmasi tarafindan hazirlanilan “The
Analytics Life Cycle” olarak gegen verinin iglenmesi ile ilgili agamalari igeren bir modelden de bahsedilebilir (SAS,
2013).
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Tahmin Modelleri
Sekil 3 Analiz Yasam Dongiisii

Bu modeli incelemeye dncelikle kullanicilari ve rollerimiz inceleyerek baglayalim.

Is diinyas1 olarak bir yonetici veya bir sirket sahibi, bir patron diisiiniilebilir. Bu kisinin kendi caligma alan,
uygulama alani ile ilgili uzmanligt bulunmaktadir. Karar verme siireglerinde sorumlulugu ve roli vardir. Ayni
zamanda yatirimin ne kadar geri doniisii olacagi hangi konularda yatirrm yapilmasi gerektigi ve bunun sirkete
katkilar1 gibi degisik asamalarda analizler yapmak isteyen buna gore de karar vermek isteyen bir yonetici olarak
disiiniilebilir. Bu yoneticinin dogru karar verebilmesi i¢in dogru bilgilere ulasmasi gerekir.

Veri biliminsanit (data scientist) verinin arastirilmast verinin gorsellestirilmesi gibi veriyle ugrasan ama
daha ¢ok hazir araglar1 kullanan kisidir. Ugiincii olarak data miner yani istatistik¢i roliinden bahsedilebilir. Veri ile
ilgili degisik kesifler yapan, verilerin smiflandirilmasi segmentlere , kategorilere ayrilmasi , tahmin modellerinin
gelistirilmesi gibi klasik bazi veri madenciligi uygulamalari ile ugrasan roldiir. Genelde iyi derecede istatistik
bilmesi beklenir. Istatistik bilgisi yeterli olmasa bile veri madenciligi yapilabilir. Hazir ¢ok sayida arag kullanilarak,
konu hakkinda higbir fikre sahip olmadan ¢ogu sonuca ulasilabilir. Ama sonuglarin ne kadar dogru oldugu, ulasilan
sonucun dogru yorumlanmast igin baglangic seviyesinde de olsa istatistik bilinmesinde fayda vardir. Ciinki
istatistiksel modeller aslinda istenen her sonucu verir. Ama o sonucun dogru olup olmadig1 o sonucun ne anlama
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geldigini yorumlamak bu konularda az da olsa tecriibe gerektirir. Belki veri bilimi roliindeki kisi bu konularda bilgi
sahibiyse ve elindeki araglart dogru sekilde kullaniyorsa, o zaman bir istatistik¢iye ihtiya¢ olmayabilir. Veya veri
biliminsani bu role de biiriinmiis olabilir. Modeli gelistiren SAS sirketi agisindan probleme bakacak olursak hazir
araglar1 kullanan birisi belki bu agamalar1 halledebilir ama SAS’in araglari igin bile ¢ogu durumda bazi modiillerin
yeniden yazilmasi gerekebilmekte, dolayisiyla bu modiillerle ilgilenen bir rol daha modelde bulunmaktadir. Ayrica
modeldeki son rol biligim teknolojileri uzmanidir ( IT Systems Management). Bu kisinin model dogrulamasi
(validation), modelin sistem iizerinde sorunsuz calismasi ile ilgilenmesi ve gdzlemlemesi, ¢ikan problemleri
¢ozmesi, verilerin 6n hazirlanmasi, O6rnegin gerekli durumlarda veritabanindan 6n veriler ¢ekmesi, farkli
veritabanlarina baglanti gerekmesi durumunda network iizerinden gilivenli baglanti kanallar1 kurmasi gibi bir dizi
yasam dongiisii i¢in kritik 6neme sahip sorumluluklari bulunmaktadir.

Bu dort temel rol, aslinda sirketlere rekabet avantaji saglamaya ¢aligir (Sadi Evren Seker, Cankir, & Okur,
2014). Temel soru sudur: “ bir sirket veriyi neden islemek ister? Neden daha degerli veriye ulagmak ister? * ve
sorunun cevabi : “¢linkii ondan bir deger elde etmek, bir sonug, bir kar elde etmek ister”. Bu da aslinda en basit
anlamda sirketlere rekabet avantaji getirir.

Sirket sayet verisini iyi bilirse iyi islerse diger sirketlere gore bir adim onde olabilir. Biyiik veri yasam
dongiilerinin temeldeki en biiyiik avantaji budur. Uygulama alani olarak pazarlama alaninda goriilebilir. Miisterilere
daha iyi, daha tercih edilebilir iriinleri, daha dogru zamanlarda, daha dogru sekilde sunana bir isletme, bunu
yapamayan isletmelere gore rekabet avantaji elde eder. Glinlimiizde biiyiik verinin en ¢ok kullanildigi alan
pazarlama alanidir.

Simdi SAS firmasmin sundugu model olan “Analytics Life Cycle” déngiisiinii incelemeye gegelim. Ilk
asama da problemlerin sekillenmesi, tanimlanmas1 ve ydneticinin ne istediginin anlagilmasidir. Daha sonra verinin
hazirlanmasi yani verinin 6n hazirlanmasi olarak diisiiniilebilir. Verinin kesfedilmesi nerelerden bu verinin
almacagi, kaynaklarinin belirlenmesi alinis sekilleri baglanti protokollerinin belirlenmesi, verinin donistiiriilmesi
(transform) ve secilmesi, islenmesi (build) modelin insa edilmesi nasil bir model istiyoruz gibi sorular, veri
madencisinin (data miner) ve veri biliminsaninin (data scientist) devreye girdigi asamalardir. Veri doniistiiriildiikten
(transform) sonra veri biliminsani (data scientist) verilerin alinmasi ve veri madencisi (data miner) modelin insasi ile
ugrasir Yani ¢ikan verinin isteklere uygun olup olmadigi, veride hatalar olup olmadig1 bu asamada incelenir. Elbette
bilgi teknolojileri yoneticisinin (IT Manager), model dogrulamasi (model validation) s6z konusudur. Yani istenilen
verilerin tamamina erisebilmis mi? Veri erisiminde problem var mi? Sistem kayitlarinda hatalar olmus mu? gibi
sorularla ugragsma ve bu modelin ¢alistirilmasina (deployment) ve gercek hayata gecirilmese yonelik problemleri
kontrol etmek bilisim teknolojileri ydneticisinin (IT Manager) sorumluluk alanindadir. Bir yazilim veya bir
modiliin ¢alistirilacak hale getirilmesi ve c¢alistirilmasindan  sorumludur. Daha sonraki asamalarda da
degerlendirilmesi ( evaluate ) ve sonuglarin anlasilmasi, iglenmesi ile is siireclerindeki yodneticiye (business
manager) siire¢ tekrar donmektedir. Yonetici, dongiiniin sonunda, kontrol eder ve ¢iktilar1 tutarsiz bulabilir veya
¢iktilara giivenerek karar siireglerine dahil edebilir. Her durumda dongiiniin tekrar dénmesi ve yeni kararlara gore
yeniden yapilanmasi veya sistemdeki hatalarin bulunmasi ve yeniden ¢aligmasi beklenmektedir.

2.4. Biiyiik Veri Mimarisi

Oracle tarafindan gelistirilen Biiyilk Veri Mimarisi (Big Data Architecture) ile ilgili sunduklar1 dongiide
yenilikten (Innovation) ¢alisan bir modele (Execution) dogru giden bir boyut vardir (Oracle, 2015). Verinin
caligmasi agamasina yaklasildik¢a (execution) yenilik kavramini yavas yavas yitirilmeye baglar. Calisan verinin
baglanmasi ise ayr bir asama olarak goriilebilir (Data Integration). Ayrica laboratuvarda yeni fikirlerin ortaya
¢tkmasi gibi siirecin farkli bir boyutundan bahsedilebilir. Verilerin lizerinde islem yapildik¢a yeni fikirlerin ortaya
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¢tkmast kaginilmazdir.. Verinin baglanmasi (integration) agsamasinda ise yeni fikirlerin diginda farkli kaynaklardan
gelen, ornegin sosyal aglardan, sirket kaynaklarindan, haber kanallarinda gelen veriler ve akla gelebilecek biitiin
diger kaynaklar iglenir. Kesif laboratuvar1 (Discovery Lab) kisminda degisik fikirlerin ortaya atildigi laboratuvar
ortamlarindan bahsedebiliriz. Bu fikirlerin test edildigi, tiretildigi ve veri baglamasindan (data integration) gelen
verilerin islendikten sonra verinin veri platformlarina (data platform) tasinma asamasma gecilebilir. Verilerin
tutuldugu veri rezervuarlart (Reservoir), verinin tretildigi fabrikalar (factory) ve veri ambarlari (warehouse) bu
asamada devreye girer. Ayn1 zamanda olaylar ve veri akislarindan bahsedilebilir (Events and streaming ) 6rnegin
haber akislar1 veya borsa ile ilgili finansal izlenimler pek ¢ok farkli veri kaynagindan akarak (stream) gelen veriler
bu grupta degerlendirilebilir. Ardindan bu akan veri kaynaklarinin uygulamalara (application) taginmasi agamasina
gecilebilir. Bu uygulamalar mesela cep telefonu, tablet veya internet sayfalar iizerinden sunulan raporlar olabilir.
Veya analiz araglarina (analytic tools) tasinmasi. Mesela basit analiz araci olarak olarak excel’i diigiinebiliriz.

Facility Life Cycle Management isminde bir biiyiik veri (big data) yapisindan daha bahsedilebilir. Burada
da benzer bir yap1 var. Desing, build, operate, decommission, plan desing seklinde gegen yani planlama ile baglayan
ve planla, tasarla, insa et yap, operasyona ge¢ ve bunu tekrar degerlendirmeye al seklinde bir yapidan bahsedilebilir.
Ayrica dongii igerisinde, programlama, kullanici talepleri, operasyon talepleri, kullanim alanlar1 gibi birgok farkli
alandan da bahsedilebilir. Dongliniin agsamalarina bakilacak olursa, fonksiyonel ve sermaye ile ilgili planlama ve
yonetim asamalarindan bahsedilebilir. Projenin maliyeti, projenin insa edilmesi ve teslim edilmesi siiregleri, proje ile
ilgili kaynaklarin yonetilmesi, projenin igerik ve malzeme yonetimi ile ilgili agamalarindan bahsedilebilir. Bunlarin
alt asamalarina bakildiginda kaynak planlamasi bu kaynaklarin yonetilmesi, kaynaklarin maliyet hesaplar1 ve
maliyetin tahmin edilmesi ve projenin metriklerinin ¢ikartilmas: drnegin projenin siiresinin ¢ikartilmasi kag kisi
gerektiginin ¢ikartilmasi veya hangi kaynaklardan veri alinacak?, ayni veriye ulagsmak i¢in baska alternatiflerimiz
var m1? gibi sorulara cevaplar bulunmasi sayilabilir. Ayrica kaynaklarin kullanimi ile ilgili ilave bir agamadan
bahsedilebilir. Bir otomasyon sisteminin insa edilmesi ve bilgisayar tarafindan kontrol edilen bilgisayar destekli
bakim yapan bir bakim ydnetiminden bahsedebiliriz. Burada big data’nin uygulama alani olarak gercek bir probleme
uygulanmasi, ile ilgili bir yasam dongiisii (life cycle) hazirlanmistir. Ama bu yasam dongiilerinin ortak noktasi
hepsinin asagi-yukari ayni algiy1 tekrarladigr goriilebilir. Siirekli veri iiretiliyor, giin igerisinde siirekli veri iiretiliyor,
bu yaziy1 hazirlarken bile veri liretiyoruz. Bu verinin islenmesi, analiz edilmesi, saklanmasi, kimin eriseceginin
belirlenmesi, saklanabiliyor olmasi, tekrar tekrar bunun kullanilabilir bir veri haline getirilmesi ve bu verinin
tizerinde bazi analizler yapilip sonuglar ¢ikartilip is diinyasina sunulmasi, is diinyasinda bunun faydali bir sekilde
kullanilmasi gibi asamalardan bahsediyoruz aslinda. Biitiin modellerde ortak olan bir yagsam dongiisii var diyebiliriz.
Farkli firmalar farkli asamalarda farkli detay seviyelerinde bahsetmis olabilir ama aslinda bahsedilen sey hemen
hemen hepsinde ayni.

3. Sonug¢

Bu yaz1 kapsaminda, biiyiik veri nedir? bilyiik veri yasam dongiisii nedir? sorularina cevap aradiktan sonra,
biiyiik veri diinyasinda proje yonetimi igin biz neler yapabiliriz? Bize nasil alternatifler sunmaktadir? Proje yonetimi
ile ilgili neler degismektedir? sorularina cevap aranmistir. Makale bundan sonra yayinlanacak olan yazilim proje
yonetim teknikleri ile devam edecek olan serinin ilk makalesidir ve bu seri kapsaminda son olarak biiyiik veri
diinyasinda yeni proje yonetim tekniklerine yer verilecektir.
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